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КАЛИБРОВКА ML-МОДЕЛЕЙ ДЛЯ ИДЕНТИФИКАЦИИ 
ФЕЙК-НОВОСТЕЙ
Федеральное государственное бюджетное образовательное учреждение высшего образования «Рязанский государственный радиотехнический университет имени В.Ф. Уткина», Рязань

Модели машинного обучения с эффективностью используются  не только в задачах прогнозирования, но и в задачах идентификации объектов предметной области или сложных ситуативных структур [1,2]. 
В частности, такие модели используют для исследования естественно-языковых текстов, например,  с целью определения эмоциональной окраски текста или отнесения электронных новостей к классам различной степени достоверности. Существует множество зарубежных разработок в области автоматического отнесения новости к фейку или истине [3]. Такие идентифицирующие системы приобретают все большую популярность, особенно в молодежной среде. 
В то же время зарубежные автоматизированные системы построены на аксиоматике множества неоспоримых исторических фактов, и сделанные ими заключения об отнесении новости к фейку основаны на этих первоначальных фактах. Такими фактами, например, могут быть «Победителями во второй мировой войне были Англия и Америка» или «Вероятнее всего, газопровод «Северный поток» был уничтожен Россией».  Если исходить из подобных «фактов» как из априори истинных аксиом, любые электронные новостные материалы будут оцениваться соответствующим образом.
Изложенные соображения свидетельствуют о необходимости создания отечественных программных продуктов, трактующих исторические факты, исходя из документально подтвержденных исторических документов и информационных материалов. 
Предлагаемая в настоящей статье технология идентификации достоверности новостей основана на изучении особенностей существующих в информационной среде реалий и использует механизм калибровки моделей машинного обучения для вычисления вероятности отнесения новостного материала к недостоверным сведениям.
Калибровка предполагает уточнение бинарного классификационного признака («ложь», «истина») более точным числом, представляющим собой вероятность признания факта лживым или достоверным. Существующая библиотека scikit-learn 1.2.2 дает возможность использовать множество готовых методов калибровки, например OneVsOneClassifier:

from sklearn import datasets
from sklearn.multiclass import OneVsOneClassifier
from sklearn.svm import LinearSVC
X, y = datasets.load_iris(return_X_y=True)
OneVsOneClassifier(LinearSVC(random_state=0)).
                                  fit(X, y).predict(X)

В предлагаемом здесь подходе используются лингвистические правила, основанные на наборах именных групп как фрагментов синтограмм, применяемых на этапе парсинга для получения дополнительных коэффициентов достоверности (таблица 1).

Таблица 1 – Фрагмент набора именных групп индикаторов лжи

	№
	Признаки  достоверной/недостоверной новости
	Формула синтограммы
	Базовый
коэффициент
достоверности

	

1
	Автор избегает конкретных цифр 

	«было убито много» X,
«большое количество жертв» X
	

-0,2

	

2 
	Лицо, заинтересованное в фейке, но опровергающее его, может говорить правду.

	«мы были неправы»,
«приносим извинения за X»

	
+0,1

	
3
	Лицо, узнавшее о важной информации, делает вид, что не знает этой информации.

	«нам неизвестен факт» X, X «не могло происходить»
	
-0,7

	
4
	Косвенная ложь
	«представитель X сообщил, что», «X говорит, что»
	
-0,5



Более полный фрагмент правил приведен в [4]. Для применения правил используется база знаний, содержащая продукции следующего вида:
<Синтограмма> <Новостной факт X1><Новостной факт X2><…>
<Новостной факт XN> <Электронное издание><Автор> =>
KBChange(<X1,K>,<X2,K>,<…>,<XN,K>,
<Электронное издание,K>,<Автор,K>),

где <Синтограмма> −  применение схемы синтагрммы при парсинге текста новости, <Новостной факт XI> − текст изложенного в новости факта,  <Электронное издание> и <Автор> − наименование электронного новостного ресурса и имя автора соответственно. KBChange – метод актуализации базы знаний исправлением рейтинга новости, издания и автора коэффициентом К из таблицы 1.
Для калибровки модели обучения может быть применена дополнительная конструкция: 

KBChange(LinearSVC(random_state=0)).fit(X, y).predict(X).

В настоящее время программный инструментарий, проектируемый по предложенной технологии, находится в разработке.

БИБЛИОГРАФИЧЕСКИЙ СПИСОК
1. Каширин И.Ю. Применение теории иерархических чисел в проектировании ICF-таксономии для оптимизации нейронных сетей. Вестник Рязанского государственного радиотехнического университета.   Рязань, 2022. № 80 – с.36-43.
2. Сатыбалдина Д.Ж., Овечкин Г.В., Калымова К.А. Система распознавания статических жестов рук с использованием камеры глубины. Вестник рязанского государственного радиотехнического университета. Рязань, 2020.  № 72 с. 93-105.
3. Maria D. Molina, S. Shyam Sundar, Thai Le, and Dong-won Lee. “Fake news” is not simply false information: A concept explication and taxonomy of online content. American Behavioral Scientist, 2021, 65(2):180–212.
4. Каширин И.Ю. идентификация достоверности новостей с помощью моделей машинного обучения Вестник Рязанского государственного радиотехнического университета.   Рязань, 2023. № 83. – С.36-47.



[image: ]
[image: ]
[image: ]
[image: ]

[image: ]
image2.png
[Ounarpamma kanmbposku

~
14
CpeaHee UCTUHbIX
METOK K/1accoB
Touek, NonasLUMX B
B » 3TOT BUH
o
CpepHss npefcka- i
3aHHas BEpPOATHOCTb @ : :
Knacca 18 6uHe o e
° ! 1
1 1
[
1 1
leo [l 1
! [}
i VoA Hawa ouerka
! i BEPOATHOCTU
! 1 1
0 —— T T T T T >
1] 2 3 1
7|3 5 3

Ciofa nonagatoT Te 06beKTbl, KOTOPbIM MOAENb
BuHbl npefckasana BeposiTHOCTb Mexay 1/411/3

Y Mopenu, koTopas nfeanbHo NpeackasbiBaeT BEPOSATHOCTH (kak 0b6bI4HO roBOpPAT, y UaeanbHO
Kanuﬁposauuoﬁ MOENMN) KENTbIE TOUKMN Ha avarpame KaﬂVIEpOBKI/I [OO0/MKHbI COBNaaaTthb C PO30BbIMU.




image3.png
A BOT Ha KapTVHKe BbiLLe 3TO He TaK: XENTble TOYKM BCeraa Hvxe po30BbIX. [laBalite NOMMEM, HTO 3TO 3HAUUT.
Mony4aeTcs, YTo Halla MoAenb CUCTeMaTUYECKM 3aBblluaeT NpefckasaHHYo BEPOSTHOCTb (pOBOBbIE TOuKM), N
nopor oTcevYeHns HaM, BbIXOAWT, TOXXe Hafo 6b110 Bbl COBWHYTb BNPaBo:

A~
CopepXuT MeHblue 14 A BOT TyT 60nbLUE NONOBUHbI
NONOBUHbI O6GBEKTOB 06bEeKTOB COAEPXUT
Kknacca1=>nornyxee obbekTos knacca 1
OTHECTU K Knaccy
\ .o N
X 3
2 |
i
1
1
1
1
1
|
1 Hawa oueHka
e ' BEPOATHOCTY
. |
0
1
-

Bcé TyT Mbl 6bl OTHeCn K knaccy 1




image4.png
Ho Takas kapTuHKa, no)anyi, roBopuT 0 Kako-TO CepbEe3HOW naTonormm knaccudrvkatopa. lopasao vatle

BCTpeYarTCca cnegyoume ase CMTyauun:

* CnuLLKOM yBepeHHbiit (overconfident) knaccudukartop:

Mopenb yBepeHHO
npefckasbisaeT
ManeHbKyio
BEPOSITHOCTb,
XOTs CTOUNO Gbl
YCOMHUTCS

"~
14 Mopenb npeackasbiBaeT
knacc 1 6onee yBepeHo,
4eM cTouno 6l
Yoo
1
1
:, Hawa ouerka
D"E BEPOATHOCTH
=1 >

TaKoe Cly4aeTCs C CUbHBIMU KNaccuUKaTopbiMu (HanprMep, HeMPOCETSMM), KOTOPbIE YHNANCH Ha
METKM KNIaCCOB, a He Ha BEPOSTHOCTU: TeM CaMblM MPOLIECC 0ByHeHNs CTUMYMPOBan VX BCeraa Aasatb

~ OTBeT. KaK MOXKHO 6onee 6am3kun Kk O unmn 1





image5.png
* HeyBepeHHblIi (underconfident) knaccudukaTtop:

~
1 — A 30eCb Mbl NPeACKa3biBaeM
TyT Mbl npeacka- [ 29 Knacc 1 MeHee yBepeHo, Yem
3bIBaE€M MeHbLLYIO ° ! o'": Mornm Gbl
BEPOSATHOCTb knacca O, ° &
4em Mornm Gbl, Mbl [
He yBepeHb! I
B NpefcKasaHnm Il
[
| +
| 1
[
| '
[
o
| !
[
o
! !
( : Hawa oueHka
o BEPOSTHOCTN
| 1
T T >
1

Takoe MOXET ClyHUTbCS, HanpUMep, eC/i Mbl CIMLLKOM MHOTO 0GpaLLaeM BHUMaHWs Ha TpyaAHble Ans
KnaccudukaLmmn o6beKTh Ha rpaHuLIe KNaccos (Kak, ckaxeMm, B SVM), B Kakom-To cMbicne B yLep6 Gonee
OAHO3HAYHO ONpPeaesnseMbIM TOUKaM. ITUM Xe MOTyT W rPELLNTb MO Ha OCHOBE B3rruHra (Hanpumep,
cnyJaiiHbii nec). FpyBo rosops, cpeHee HeCKONbKUX MOAENeN NPeACKaxXeT YTO-To 6/n3Koe K eAuHILEe
TOMbKO €C/M BCe CRaraemMble NPeACKaXxyT YTO-To, 6AK13KOoe K eAUHILIE — HO 13-3a ANCNepCun Mofenei 3To
ByaeT CyyaTbCs pexe, Yem MOormo Obl.




image1.png
Y70 )Xe Takoe BEpOSAITHOCTb KJlacca, ecnm o6beKT 6o
NPUHaZNIEXUT 3TOMY Knaccy, Tm6o HeT?

OrpaHn4MMcs noka cry4aem AByKIaccoBom knaccuoukaumm — ¢ knaccamu O u 1. Ecnm yteepxaaeTtcs, 4To
Mbl NPEiCKa3bIBAaEM KOPPEKTHYIO BEPOSITHOCTb Knacca 1 (0603HaumnM eé ¢(z;)), To NporHos «oBbekT ;

NPUHaANEXUT Knaccy 1C BepOSTHOCTbIO %» [OMKeH cOblBaTbCS B % cny4aes.

To eCTb, yCNIOBHO rOBOPS, €C/IN Mbl BO3bMEM BCE 0GBEKTbI, TO CPEAM HUX 4YTO-TO OKOSO [IBYX TPETE
AeCTBATENbHO MMeeT Knacc 1.

Ha maTemaT14ecKoM A3blKe 3TO MOXHO c¢opMynwpoBaTb Tak: EC"Mﬁ — npeackasaHHas BeposATHOCTb Knacca
1,70 P(y; = 1lg(z;) = p) = p.

K coxxaneHnwio, B peasnibHOM X13HN ﬁ — 3TO CKOpee BCero BelleCTBeHHble Y1Cna, KOTopble 6yu.yT pPasnnyHbIMN
ANA PasNYHbIX Y, U HUKaKNX BEPOSATHOCTEN Mbl He MOCYUTaeM, HO Mbl MOXeM paaGwa OTpes3oK [0, 1] Ha

BuWHBbI, BHYTPW Ka>X0ro U3 KOTOpPbIX y>Xe BbIYNCNINTb, KakoBasd TaMm gons obbekToB Knacca 1, u CpPaBHUTb 3Ty
A0J0 CO CpeAHUM 3Ha4YeHneM BeposTHOCTHN B 6uHe:




